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浅谈大模型时代下低资源
机器翻译研究进展

(伊犁, 2023.11.22)
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Introduction of LLM
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The Three Paths to Achieving AI

将知识通过规则等

方式教给计算机，

进行符号处理

输入经验
解明人脑机制，基

于相同原理实现

人类智能

实现人脑机制

从数据中学习

通过数据驱动，ML

方法模仿人类智能

LLM = 通过数据学习 + 受人脑启发 + 输入经验知识
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What Are Large Language Models?

大规模语言模型（LLM）是基于Transformer 架构的模型，它们通过自监督或半监督学习在大量
未标记的文本上进行广泛训练。这些模型旨在生成听起来自然且与上下文相关的文本，适用于各种
风格和格式。

https://becominghuman.ai/

大模型

大规模 预训练 语言模型
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Language Models

N-gram LM Word2Vec

RNNLM

Transformer 

PLM 

LLM
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Large-scale PLMs become the foundational infrastructure of Modern NLP

Geoffrey Hinton
（图灵奖获得者）

将GPT-3的壮观表现推断到未来，
表明生命、宇宙和万物的答案只是

4.398万亿个参数。

将语言模型在学习预测下一个
字符的过程中来学习对整个宇
宙的规律。

Ilya Sutskever
（OpenAI首席科学家）

Ding, CCL2023
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The timeline of existing LLM

(Xin Zhao et al., 2023)



米尔阿迪力江http://www.miradeljan.com 2023/11/23 9

The Evolutionary of LLM

(Yang et al., 2023)

•GPTImproving Language Understanding by Generative Pre-
Training. 2018
•GPT-2Language Models are Unsupervised Multitask Learners. 2018. 
•GPT-3"Language Models are Few-Shot Learners". NeurlPS 2020. 
•OPT"OPT: Open Pre-trained Transformer Language Models". 2022. 
•PaLM"PaLM: Scaling Language Modeling with Pathways". 
Aakanksha Chowdhery et al arXiv 2022. 
•BLOOM"BLOOM: A 176B-Parameter Open-Access Multilingual 
Language Model".2022. 
•MT-NLG"Using DeepSpeed and Megatron to Train Megatron-
Turing NLG 530B, A Large-Scale GenerativeLanguage Model". 2021. 
•GLaM"GLaM: Efficient Scaling of Language Models with Mixture-
of-Experts". ICML 2022. 
•Gopher"Scaling Language Models: Methods, Analysis & Insights 
from Training Gopher", 2021. 
•chinchilla "Training Compute-Optimal Large Language Models". 
2022. 
•LaMDA"LaMDA: Language Models for Dialog Applications".2021. 
•LLaMA"LLaMA: Open and Efficient Foundation Language Models". 
2023. 
•GPT-4 "GPT-4 Technical Report".2023.
•BloombergGPTBloombergGPT: A Large Language Model for 
Finance, 2023, 
•GPT-NeoX-20B: "GPT-NeoX-20B: An Open-Source Autoregressive 
Language Model".2022. 
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The Development History of GPT (Generative Pre-Trained Transformer)
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Existing Models

(Xin Zhao et al., 2023)

• 近年来大规模语言模型（在本次
调查中规模超过100亿的模型）
的统计数据，包括容量评估、预
训练数据规模（以令牌数量或存
储大小计算）以及硬件资源成本。

• 在这张表格中，我们仅包括了那
些有关技术细节的公开论文的大
规模语言模型。
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Dataset Statistics

• 信息量估计：
• 人一生要说的话 5TB
• 所有语言的wiki百科 5PB （1PB=1024TB）
• 所有记录在纸上的内容 200PB
• YouTube所有视频 400PB，Facebook总信息

量 500PB
• 2000年互联网上的信息量 1000PB，2010年

互联网信息量 450EB；目前互联网总信息量
3600EB（1EB=1024PB）

• 世界上所有的电子数据约 100ZB
（1ZB=1024EB）

• LLM训练（ChatGPT）用了320TB文字信息，
约3000亿单词/字

https://www.zhihu.com/question/365920362

(Xin Zhao et al., 2023)
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Dataset Distribution

(Xin Zhao et al., 2023)
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Dataset Preprocessing

• InstructGPT: 这是GPT-3的一个变体，专门针对用户指令进行了优化。它在2021年底左右
被公开介绍。

• WebGPT: 截至2022年1月，WebGPT还处于研究和开发阶段。具体的发布时间可能在2022年
之后。

• ChatGPT 3.5: 2022年年底发布

(Xin Zhao et al., 2023)
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The Main Architecture of GPT 
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LLM performance in NLP 
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https://blog.gopenai.com/

LLM performance on NLP down-stream tasks
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Basic Fact - foundational models is rapidly evolving

(Ding et al., CCL2023)

相关信息统计自ACL Anthology: https://www.aclweb.org/anthology/

语言模型论文粗略统计 一堆指令微调模型层出不穷
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LLM Everywhere --- Conversation



米尔阿迪力江http://www.miradeljan.com 2023/11/23 21

LLM Everywhere --- Conversation, QA
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LLM Everywhere --- Conversation, QA, Outline
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LLM Everywhere --- Conversation, QA, Outline, Recommend



米尔阿迪力江http://www.miradeljan.com 2023/11/23 24

LLM Everywhere --- Conversation, QA, Outline, Recommend, MT
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LLM Everywhere --- Conversation, QA, Outline, Recommend, MT, Coding 
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LLM Everywhere --- Conversation, QA, … , MT, Coding, Reading Paper
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LLM Everywhere --- Conversation, QA, … , MT, Coding, Reading Paper
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LLM Everywhere --- Conversation, QA, … , MT, Coding, Reading Paper
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Training Procedure of LLM (GPT)

(Prof. Huang., CCL2023)
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Knowledge Representation

(Prof. Liu., CCL 2023)
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LLM --- Image Generation (DALL-E)
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LLM --- Image Generation (DALL-E)
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Fine-Tuning Strategies & Challenges for LLM
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What Is the Instruction Tuning?

• Instruct tuning指在多个任务上，使用自然语言的形式构建指令数据集，并对模型进行微调
• Instruct通常由人类的自然语言描述与任务输入拼接而成
• 根据人工标注的指令形式，可分为学术性指令和人工自然语言指令

上图为Instruct tuning示例，训练阶段（虚线）在机器翻译、情感分析等多
个任务上构造指令微调LLM，推断阶段（实线）可泛化到文本分类任务上

内容来源：小牛翻译-生成式LLM系列直播, 5期，刘新宇
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Why Instruction Tuning?

• 使大模型的输入与人类习惯“对齐”
• 指令微调可以提高模型的指令理解能力，使得模型能根据输入的Instruction自动识别任务类型，并执行

对应的操作
• Instruct tuning区别于fine-tuning和prompting，需要标注数据更少，可在未见任务上指令泛化

Instruction tuning 与 fine-tuning 和 prompt 对比
Flan-PaLM模型在不同scale下进行instruct tuning性能对比

内容来源：小牛翻译-生成式LLM系列直播, 5期，刘新宇
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What Is the RLHF (Reinforcement Learning with Human Feedback)?

• RLHF是一种基于人类反馈的强化学习方法，使用基于Agent的强化学习框架进行模型参数的更新
• 通过交互界面进行打分，使得模型可以利用人类反馈进行学习
• 评分模型训好后，可与生成模型形成迭代闭环，完成LLM的训练

内容来源：小牛翻译-生成式LLM系列直播, 5期，刘新宇
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Why RLHF?

• 使大模型的输出与人类期望“对齐”
• RLHF可以提高模型的鲁棒性与安全性，使得生成结果更加遵循指令和事实，并大幅度减少有毒输出
• RLHF使得模型具备了Say no的能力

内容来源：小牛翻译-生成式LLM系列直播, 5期，刘新宇

使用了RLHF的InstructGPT比GPT-3更加遵循指令

可以拒绝回答

使用了RLHF的InstructGPT相对于GPT-3产生的谎言更少(TruthfulQA)，毒
性更少(RealToxicity)，同时不会频繁的编造事实(hallucinates)
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What Is the Scaling Law?

• 语言模型的Scaling law是一条log-linear曲线，指模型性能随着模型规模呈指数级增长而线性增加
• 模型规模包括计算规模、数据规模以及参数规模

内容来源：小牛翻译-生成式LLM系列直播, 5期，刘新
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Making the LLM getting Larger
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Indications of Scaling Law?

• Scaling Law 昭示了更大的计算量一定会带来更好的效果（更低的预训练损失）

• 更大的计算量也会带来更好的下游任务表现

PhD. Ding CCL2023
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Big Model Fine-tuning Task

• BERT时代的模型微调：对预训练模型在特定任务的全量数据上进行全参数微调

• 缺少多任务之间的泛化能力

Prof. Liu CCL2023
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Main Challenge --- Difficult to fine-tune LLM

• 大模型在微调中更新所有参数，需要在计算中占用庞大的显存

• 大模型在微调中对每一个任务存储一个大模型，需要占用庞大的存储空间

模
型

参
数

量

模型发布时间

模型的参数规模越来越大，使之更加难以微调

任务种类繁多，难以对所有任务都进行全参数微调

Prof. Liu CCL2023
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Key Points for Fine-tuning the LLM

• 大模型时代的模型微调：具备少数据、少参数、强任务的泛化能力

• 少量数据上的提示微调

• 少量参数上的增量微调

• 多种任务上的指令微调

任务 B
信息抽取

任务 A
问答

句子中的实体有哪些..

“比尔盖茨创办了…”

Δ𝜃

“北京”

“比尔盖茨”

“放宽心…”

设定每种任务的提示

仅微调少量参数

完成多种任务

任务 C
闲聊

Prof. Liu CCL2023
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• 微调是大模型适配到各种场景的关键技术

• 数据高效：使用提示微调组织训练和任务格式
• 统一预训练与下游任务形式
• 仅需少量样本就可适配新任务

• 参数高效：使用增量微调激活大模型能力
• 计算 & 存储高效
• 仅需少量参数就可与全参数微调相当

• 任务泛化：使用指令微调打破任务壁垒
• 极大增强了大模型的意图理解能力
• 构建ChatGPT的关键一步

Fine-tuning the LLM
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Machine Translation with LLM
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Machine Translation

• 用计算机将一种序列转化为另一种序列
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Multi-lingual Machine Translation

• 多语言机器翻译旨在使用一个统一的翻译模型实现多种语言之间的互译，从

而显著提升低资源语言的翻译性能，大幅减少部署成本。

Huang, CCMT2023
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Multi-Modal Translation --- Speech

Speech Processing vs NLP From Continuous Signals to Discrete Tokens

Prof. Liu CCMT2023
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Multi-Modal Translation --- Image

Image Captioning

Model

There is a teacher teaching his 
students in the classroom.

有一个老师在教室里教他的学生。
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Multi-Modal Translation --- Video

Prof. Wang CCMT2023
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Machine Translation with LLM

• 通用模型 v.s. 执行特定任务（翻译）

• Instruction Following 通过指令指定模型行为
• In-context Learning (ICL) 从上下文中学习

Prof. Huang CCL 2023
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• 翻译（多语言）能力还可以表现在更多方面：

• 理解不同语言的输入
• 生成不同语言的回复
• ……

Machine Translation with LLM

Prof. Huang CCL 2023
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• 神经机器翻译: 主要从平行数据中学习翻译知识

The paradigm of learning is shifting

• 大语言模型: 主要从单语数据中学习通用知识（包含翻译知识）

Prof. Huang CCL 2023
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New research questions from new learning paradigms

• 当前状况评估
• 大语言模型翻译表现的好不好？
• 不同的表现方式有什么区别？

• 探索模型潜力
• 大语言模型翻译潜力如何？
• 如何能够激发模型的翻译能力？

• 产生更大价值
• 模型如何在不同语言上展现能力？

当前状况评估

探索模型潜力

产生更大价值

Prof. Huang CCL 2023
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Understanding the translation capability of LLM

• 经过预训练的模型大多具有ICL能力

• 可通过ICL进行翻译任务从而进行评估

Prof. Huang CCL 2023
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LLM MT vs NMT

Prof. Huang CCL 2023Zhu W, et al. Multilingual Machine Translation with Large Language Models: Empirical Results and Analysis, arXiv:2304.04675

• 大语言模型仍然落后于强大有监督基线模型：ChatGPT (16.67%) v.s. NLLB (83.33%)
• 尤其在低资源语言上远远落后于商用翻译系统Google Translate
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Privileges of LLM MT 

Prof. Liu CCMT 2023

语境
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交互式

Prof. Liu CCMT 2023

多功能文本处理
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Prof. Liu CCMT 2023

文档级别翻译

Wang et al. Document-Level Machine Translation with Large Language Models. EMNLP 2023.
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Cons of LLM MT --- Drawbacks

Prof. Liu CCMT 2023
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LLM MT --- New paradigm

机器翻译：可以被视作一种具有代表性的大模型微调任务

Prof. Liu CCMT 2023
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LRLs Machine Translation with LLM
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Low-Resource Languages (LRLs)

图片来源：http://www.mrcjcn.com/n/224527.html

图片来源：Washington Post Article mentioning “Ethtnologue language of the world”,8th ed

• 学术界与企业界都关心的热点。

• 建设“一带一路”工作中跨语言的顺畅沟通成为越发迫切的需求。

• “一带一路”沿线国家特别是东盟、中亚国家，这些国家的语言几乎都是属于低资源语言。

http://www.mrcjcn.com/n/224527.html
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• 目前以机器翻译为代表的跨语言任务一大挑战：低资源语言翻译任务
• 由于低资源语料的限制，模型常在小语种上表现较差
• 数据增强、平行语料挖掘以及多语言模型为代表的多种方法被应用

• LLM与传统NMT的差异
• LLM多数使用Decoder-only的结构，而传统NMT常使用Encoder-Decoder结构
• LLM的训练语料以单语为主，而传统NMT需要大量平行语料

• LLM低资源翻译语言以及多语言翻译能力
• 多数LLM是以英文为中心的LLM
• 低资源语种和极低资源语种训练数据少、翻译表现差
• 与目前的SOTA翻译系统存在较大差距

LRLs MT

Prof. Zhao MLIP 2023
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• 基于LLM的翻译表现评估

• LLM低资源翻译提示方法

• LLM低资源翻译训练方法

• 小结

Main topics for LRLs MT with LLM
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Sample
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• 高、低资源MT性能表现

• LLM的机器翻译高资源语言对表现

Evaluation --- HRLs

• PaLM目前已经在所有few-shot模型方法上达到了SOTA

• 部分语言对的表现已经超越Supervised Model

• Model的size大小对于翻译的性能有较大差异

PaLM: Scaling Language Modeling with Pathways
Prof. Zhao MLIP 2023
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Prof. Zhao MLIP 2023

Evaluation --- HRLs

• 其他语言到英语的方向表现
• Zero-Shot表现已经超越或者匹配WMT和商用翻译系统
• Few-Shot不会带来可见的提升

• 英语到其他语言的方向表现
• 在Token级别的Metric会有表现退化的现象
• Few-Shot会带来一定的提升
• Few-Shot中样例质量是带来提升的关键因素

Hendy, et al., How good are gpt models at machine translation? a comprehensive evaluation, arXiv2302.09210
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Evaluation --- LRLs

LLM的机器翻译低资源语言对和非英语语言对表现

• 非英语语言对中，PaLM比较擅长目标语
言为德语的翻译

• 低资源语言翻译时，大模型更加擅长其
他语言到英语方向的翻译

• 低资源语言翻译表现和当前的SOTA翻译
模型差距较大

Prof. Zhao MLIP 2023
PaLM: Scaling Language Modeling with Pathways
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Evaluation --- LRLs

LLM的机器翻译低资源语言对和非英语语言对表现 -- GPT

Hendy, et al., How good are gpt models at machine translation? a comprehensive evaluation, arXiv2302.09210

• LLM的低资源翻译表现和目前的
有监督模型和商用模型有较大差
距

• Few-shot会产生特定的收益，在
翻译方向为其他语言翻译到英语
时，收益更加明显

• Few-Shot时，示例质量十分关键
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• LLM的机器翻译提示策略(Prompt Strategy)评估
• 模版(Template)

• 语种选择：英语模版会带来更好的翻译表现
• 具体形式：不同形式对于表现差异较大

• Few-shot的示例(Demonstration)：
• 示例选择方法：翻译质量、相关性、随机采样
• 示例翻译质量十分重要：高质量样例会为In-Context Learning提供一个“更加密集的

信号”，其影响力大于相关性

Evaluation --- Instruction

Chowdhery A, Narang S, Devlin J, et al. Palm: Scaling language modeling with pathways,arXiv:2204.02311
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Instruction for LRLs --- DiPMT

* Ghazvininejad M, Gonen H, Zettlemoyer L. Dictionary-based phrase-level prompting of large language models for machine translation, Prof. Zhao MLIP 2023

• Dictionary-based Phrase-level Prompting*
• 针对LLMs在稀缺词翻译方面表现差的问题

• 低资源翻译
• Domain Adaption

• 尝试将现有的词典或者可进行抽取的词典注入到Prompt中
• 已有的词典：MUSE

• 需要抽取的词典：BLI

Dictionary-based Phrase-level Prompting
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Instruction for LRLs --- DiPMT

Low-resource Benchmark: FLORES-101实验表现

Out-of-Domain数据集实验表现



米尔阿迪力江http://www.miradeljan.com 2023/11/23 77

Prof. Zhao MLIP 2023

Instruction for LRLs --- XLT

Cross-Lingual-Thought Prompting

• 过去的大量Prompt设计都是基于单语任务的
• 提出一种通用in-context learning方法来提高LLM的多语言能力，命名为cross-lingual-

thought prompting (XLT)

• 通过利用NLP任务的原始信息和模型的英文能力实现对于多语言任务的充分理解
• 用一种单轮对话的形式实现任务
• few-shot learning：实现对于LLM输出的利用

Huang H, et al. Not All Languages Are Created Equal in LLMs: Improving Multilingual Capability by Cross-Lingual-Thought Prompting, arXiv:2305.07004
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Instruction for LRLs --- XLT

既有翻译，又有推理

XLT template

Provide NLP task Meta Data
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Instruction for LRLs --- XLT

Cross-LingualPrompt基于text-davinci-003实现了包括多语言翻译任务的一系列任务表现提升

Prof. Zhao MLIP 2023



米尔阿迪力江http://www.miradeljan.com 2023/11/23 80

Instruction for LRLs --- MAPS

Exploring Human-Like Translation Strategy

• 模仿人类翻译的思考过程：翻译时会采取很
多准备步骤确保高质量翻译

• 提出MAPS(Multi-Aspect Prompting & 
Selection)Framework:
• 多方面的提示和结果选择方法来保证翻译

质量
• 提取了三个方面的翻译相关知识：关键词、

主题以及相关的示例
• 基于质量估计方法实现了对于噪声知识带

来的翻译结果的过滤

He Z, et al. Exploring Human-Like Translation Strategy with Large Language Models, arXiv:2305.04118
Prof. Zhao MLIP 2023
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• 知识挖掘：
• 关键词keyword
• 主题topic
• 示例demonstration

• 知识整合
• 翻译结果选择

Prof. Zhao MLIP 2023
He Z, et al. Exploring Human-Like Translation Strategy with Large Language Models, arXiv:2305.04118

Instruction for LRLs --- MAPS architecture
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Instruction for LRLs --- MAPS results

在基于text-davinci-003以及Alpaca的一系列开源模型上翻译表现得到了一定提升
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Instruction for LRLs --- mFTI

• InstructionTuning来激发LLM的翻译能力:
• 基座模型： XGLM-7B
• 数据集：WikiMatrix,Caligned
• 语言对：13种语言，156个语言对
• 数据数目：每种语言对—1000个语言对
• 指令的形式：Translation: [S]: X [T]: Y

Li J, Zhou H, Huang S, et al. Eliciting the Translation Ability of Large Language Models via Multilingual Fine-tuning with Translation Instructions, 
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BLEU平均值均有增长：mFTI比ICL更好地激发了LLM的翻译能力：无论是En-X还是X-En的翻译方向上，
经过instructiontuning的模型的翻译能力比原始8-shotICL的模型都有了提升

Prof. Zhao MLIP 2023

Multilingual Fine-tuning with Translation Instructions
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Multilingual Fine-tuning with Translation Instructions

激发对未知语言对的翻译能力：此外，实验发现mFIT也对instruction tuning中未包含的语言对
也激发了对应的翻译能力

Prof. Zhao MLIP 2023
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Instruction for LRLs --- Big Translate

Big Translate

• 为了让LLM具备更多的多语言能力，BigTrans基于
LLaMA进行训练，使其能够翻译100多种自然语言
• 基座模型：LLaMA-13B

• Step1: 中文预训练
• Step 2:102种语言平行语料进行训练
• Step3:InstructionTuning

Yang W, Li C, Zhang J, et al. BigTrans: Augmenting Large Language Models with Multilingual Translation Capability over 100 Languages, arXiv:2305.18098 Prof. Zhao MLIP 2023



米尔阿迪力江http://www.miradeljan.com 2023/11/23 87

Instruction for LRLs --- Big Translate

Big Translate—Step2:102种语言的平
行语料进行训练

• 使用102种语言的平行语料进行训练
• 防止中文预训练导致原始语言遗

忘
• 增强模型的跨语言对齐能力

• 对于训练数据进行数据增强平衡数
据分布 数据集中语言对分布

Prof. Zhao MLIP 2023
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Instruction for LRLs --- Big Translate

Prof. Zhao MLIP 2023

第1步：划分不同子集 第2步：计算不同子集每

个语言对样本数目均值，
子集进行降序排序

第3步：动态更新未训

练的样本数目均值，与
后续子集合并

• BigTranslate—Step2：
102种语言的平行语料进行训
练

• 增量多语言预训练：平衡高
资源语言和低资源语言的翻
译能力
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Instruction for LRLs --- Big Translate result
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Summary for LRLs MT with LLM

• 当前研究进展：
• 基于LLM的机器翻译性能评估：PaLM、GPT-3.5等
• 基于LLM的低资源翻译提示方法：基于Dictionary、利用

英文Thought能力等
• 基于LLM的低资源翻译训练方法：mFIT，BigTranslate等

• 未来研究方向：
• 如何更好地平衡大模型的多语言低资源翻译能力？
• 如何建立以中文为核心的机器翻译大模型？
• 如何依据大模型的生成特点做好的翻译能力评估？
• ……

Prof. Zhao MLIP 2023
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• Introduction of LLM

• LLM Performance in NLP

• Fine-Tuning Strategies & Challenges for LLM

• Machine Translation with LLMs

• LRLs Machine Translation with LLM

• Future of NLP with LLMs

Outline
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Future of NLP with LLMs
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Future Research Topic for LLM

NLP领域未来科研工作的发展方向掀起广泛的探讨
• LLM

• Challenges

• Opportunities

• Future Directions

• 43 Pages

• NLP down-stream tasks
• 文本分类
• 结构化预测
• 语义分析
• 知识图谱与文本信息抽取
• 情感计算
• 文本生成
• 自动文摘
• 机器翻译
• 对话系统
• 信息检索
• 自动问答

Towards a comprehensive understanding of the impact of large language models on natural language processing: challenges, 
opportunities and future directions^† (sciengine.com)

https://www.sciengine.com/SSI/doi/10.1360/SSI-2023-0113
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Future Research Topic for LLM

• 博士研究生关于大语言模型时代自然
语言处理研究的视角

• 2305.12544.pdf (arxiv.org)

• Multilinguality and Low-Resource 

Languages

https://arxiv.org/pdf/2305.12544.pdf
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Future Research Topic for LLM

• Try Scaling Anyway

• Scale Down

• Reuse and Remaster

• Analysis Instead of Synthesis

• RL! No Data!

• Small Models! No Compute! 

• Work on Specialized Application Areas 

or Domains

• Solve Problems Few Care About (For 

Now!) 

• Try Things that Shouldn’t Work

• Do Things That Have Bad Optics

• Start it Up; Spin it Out!

• Collaborate or Jump Ship! 

• ……

2304.06035.pdf (arxiv.org)

https://arxiv.org/pdf/2304.06035.pdf
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Future Research Topic for LLM

大模型在各个传统任务上的性能测试报告层出不穷

2302.06476.pdf (arxiv.org) 2302.04023.pdf (arxiv.org) 2304.09582.pdf (arxiv.org)
Prof. Zhao CCL 2023

https://arxiv.org/pdf/2302.06476.pdf
https://arxiv.org/pdf/2302.04023.pdf
https://arxiv.org/pdf/2304.09582.pdf
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Future Research Topic for LLM

国内外一些优秀的 Survey 文章不能不重视
• A Survey of Large Language Models

• Harnessing the Power of LLMs in Practice: A Survey on ChatGPT and Beyond

• Tool Learning with Foundation Models

• Evaluating Large Language Models: A Comprehensive Survey

• Siren's Song in the AI Ocean: A Survey on Hallucination in Large Language Models

• Interactive Natural Language Processing

• A Survey on In-context Learning

• Large Language Models: A Comprehensive Survey of its Applications, Challenges, Limitations, and future Prospects

• Aligning Large Language Models with Human: A Survey

• A Comprehensive Survey of AI-Generated Content (AIGC)

• Explanation-Based Human Debugging of NLP Models: A Survey

• Augmented Language Models: a Survey

• Training language models to follow instructions with human feedback

• Deep reinforcement learning from human preferences

• A REVIEW ON LARGE LANGUAGE MODELS: ARCHITECTURES, APPLICATIONS, TAXONOMIES, OPEN 

ISSUES AND CHALLENGES

https://arxiv.org/abs/2303.18223
https://arxiv.org/abs/2304.13712
https://arxiv.org/abs/2304.08354
https://arxiv.org/abs/2310.19736
https://arxiv.org/abs/2309.01219
https://arxiv.org/abs/2305.13246
https://arxiv.org/abs/2301.00234
https://arxiv.org/abs/2301.00234
https://arxiv.org/abs/2307.12966
https://arxiv.org/abs/2303.04226
https://arxiv.org/abs/2104.15135
https://arxiv.org/abs/2302.07842
https://arxiv.org/abs/2203.02155
https://arxiv.org/abs/1706.03741
https://www.techrxiv.org/articles/preprint/A_Review_on_Large_Language_Models_Architectures_Applications_Taxonomies_Open_Issues_and_Challenges/24171183
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• ⼤模型的优化

• ⼤模型的真实性

• ⼤模型的理论

• 多模态⼤模型

• ⼤模型+逻辑推理

• ⼤模型+世界模型？

• ⼤模型+规划

• 可信赖⼤模型
From Zhihu

Future Research Topic for LLM
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Thank You!
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Contact Me

Email: miradel_51@Hotmail.com

I'm looking for self-motivated master's and PhD students to join our lab.

• 资源：
• A100 40G or 80G
• V100 32Gself-motivated
• 4090 24G
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This inspiration comes from  Dzmitry Bahdanau @ ICLR2014


